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Motivacion Objetivos

roporcionar un medio de comunicacion para permitir la integracion de las personas con discapacida ietivo Genera
* Prop dio d para permitir la integ de las p discapacidad Objetivo G 1

motriz severa. * Desarrollar un método de seleccion automatica de canales de EEG basado en optimizaciéon multi-objetivo

cuya exactitud y nimero de canales seleccionados sea comparable con trabajos previos. Este método sera

I ntrOdUCCK,)n aplicable a problemas de clasificacion multi-clase.

* Una Interfaz Cerebro Computadora (BCI, por sus siglas en inglés) es un sistema que intenta proveer al Objetivos Especificos

L, * Disefar una estrategia para la remocion de artefactos presentes en las sefales de EEG.
cerebro de un nuevo canal de comunicaciéon y control [Wolpaw et al.,, 2002]. sl P P

* ldentificar diferentes tipos de caracteristicas relevantes tanto en el reconocimiento de movimientos

* Para adquirir la actividad cerebral existen diversas alternativas, no obstante los electroencefalogramas L L
imaginados como de habla imaginada.

(EEG) son los mas utilizados debido a que son no invasivos, econdmicos y relativamente sencillos. . ., ., . . .
* Disefar una configuraciéon de fusion de diferentes tipos de caracteristicas.

* Existen diversas sefales presentes en los electroencefalogramas que han sido utilizadas para controlar a * Disefiar e implementar una estrategia de busqueda para poder explorar el espacio de posibles

las BCls dentro de ellas las principales son: los potenciales corticales lentos, los potenciales visuales combinaciones de canales de EEG.

. 7
evocados, las imdgenes motoras y las ondas P300. * Disefiar e implementar un modelo de clasificacion de senales EEG que permita tratar la informacion a

* Recientemente se han explorado otras alternativas dentro de las que se encuentra el uso del habla nivel canal.

imaginada, también referida como habla interna o no pronunciada.

Contribuciones

* Un método para la seleccion de canales EEG robusto a problemas multi-clase y a artefactos como

parpadeos y latidos de corazén.

* Un esquema de fusion de caracteristicas para enriquecer la informacién de un mismo canal, que permita

su interpretacion, y que sea robusta a distintos individuos.

* Un modelo de clasificacion de senales de EEG que permita tratar la informacién a nivel canal.

Metodologia

Andlisis y disefio de un

Andlisis y disefio de un

Andlisis y busqueda

Obtencion de los

esquema de pre-procesamiento esquema de fusion de

conjuntos de datos de caracteristicas e e

. <
PFOb'Gmatha Disenno del método de seleccion de canales de EEG

« Clasificacion Analisis de métodos para explorar Analisis y disefio del modelo

el espacio de busqueda de clasificacion

y remocion de artefactos de las
Persona con una interfaz cerebro-computadora basada en EEG [Millan, 2002] sefales de EEG

* Ambos tipos de BCls ain no son usados en aplicaciones de la vida real. Un factor importante es que

muchos de los algoritmos disponibles se enfocan en analizar el EEG proveniente de multiples canales.

Asimismo se dispone de un conjunto de entrenamiento pequenio [Wang et al., 2006].

* La maldicién de la dimensionalidad es el problema que mas afecta a las BCls [Lotte et al., 2006].

* Para tratar de solucionar al problema anterior, basicamente se han seguido tres enfoques: seleccion de RGSU'tad 0S pre“m'nares

caracteristicas, filtrado espacial, y seleccion de canales.

Experimento 1. ;Aportan informacion otros canales distintos a los cercanos a las areas lingtiisticas de Broca
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Experimento 2. ;Es posible mantener las exactitudes obtenidas

R i6on d
artefa ctos

utilizando un menor nimero de canales?
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* Hasta donde se tiene conocimiento, los trabajos previos en optimizaciéon multi-objetivo no han atacado: ConCI USIoONes
* Habla imaginada como fuente electrofisioldgica. , , , , L
5 5 * Es posible mejorar los resultados de trabajos previos en habla imaginada.
* Problemas multi-clase. : . e e .
* Pueden otros canales, diferentes a los ubicados en las zonas lingiiisticas del hemisferio izquierdo,
* Artefactos en su espacio de busqueda: latidos de corazoén, parpadeos, entre otros. aportar més informacién a la clasificacién de habla imaginada.
* Un dnico dominio de caracteristicas para representar la informacién del canal. * Es recomendable llevar a cabo un proceso de seleccion de canales en habla imaginada.
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