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e El objetivo de este trabajo es desarrollar una propuesta de red neuronal artificial multicapa que sea capaz de realizar el ensamble automatico de redes con multiples
neuronas organizadas en diferentes topologias, utilizando el modelo diferencial de neurona propuesto por Izhikevich.

e El metodo propuesto busca modelar las relaciones entrada-salida que existen en respuestas corticales a partir del ajuste de los pesos que interconectan los
diferentes arreglos neuronales.

1. Resumen

® Se desarrollaron tres modelos de ajuste para los pesos de tres modelos diferentes de arreglos mutlicapa de redes basados en la neurona artificial de Izikhevich.

e Se desarrollaron los modelos de simulacion numérica que permitieron evaluar el funcionamiento de los algoritmos de ajuste, incluyendo la capacidad de cada uno
de estos para reproducir la evolucion temporal de senales electroencefalograficas obtenidas de una base de datos anotada.
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6 Conclusiones ® Se desarrollaron tres metodos para simular senales complejas (senales electroencefalograficas) con RNA pulsantes simples, es decir, que estan conformadas por un numero
o reducido de neuronas. Los tres metodos de ajuste de los parametros fueron inspirados por los casos que corresponden a las condiciones del modelo de Izhikevich.
® Se desarrollo un sistema automatizado que permitio construir RNA de diferentes topologias con diferente numero de capas y numero de neuronas por capa.
Refe r.e n c i a S ® Se logro demostrar el funcionamiento de cada uno de los metodos de ajuste de parametros a traves de la comparacion de las senales generadas por la RNA y las obtenidas en un
7 . circuito neuronal especifico.
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